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rara el análisis e la ~oy~~tura. En efecto, la 

ccn~ide~aci6n tradlcional de las series eCD~6micas como ccmpues 

tes de cuaLro factores, te~dencial, estaciona ,e1el 

tlco, refleja cuatro centros de atenci6c impor~ante5 ~ara el 

a la formulac 6n 

11,: ::: (.<"--" 

'T 

e .1 1 

,~\ , 

r::'-3.:~lC l' 

pUes n J_·~h2S 

v3c:f.cnes r s~dera¿as inicialrrents 

nadas Dor el com~ortdmlentO de otras serl2S. Incluso en 2_ aná 

cauto en CJanto a la corree 

ci6~ de observacicnes atipicas y, en todo oaso, debe realizar-

se cuando existan motivos Fr~orj para s~poner que es un fac-

tor ~uy especial la causa de la observaoi6n at :2. 

u~ primer exa~en del gráf"co de _2 serie nos 

aar las orlweras ldeas sobre dos as~ectcs tendenciales, 
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estacionales y ciclicos de seri.e. No obstante, es en base 

al correlograma y el espectro donde se pueden estudiar con más 

detalle todos los problemas, como veremos en las secciones pos 

teriores. Para una exposición sencilla sobre series temporales 

véase Chatfield (1975) y para una exposición más rigurosa Box 

Jenkins (1976) y Jenkins y Watts (1969) para el tema espec-

tral. Aqur nos 1imitaremos a dar unas simples ideas sobre el 

correloqrama v e espectro. E primero es e~ fico de los cae 

ficien~es de correlaci6n de una serie con sus respectivos retar 

veremos luego, un examen de~ mismo, nos ser-

1 
~ I si es estacionarla, 51 

icr~_,~l i ~c. 

F~l f!\:"(,' 

tamiente en oada frecuencia o banda de frecuencias, en vez del 

examen clásico de su comportamiento a través del tiempo. El ob 

jPtl~O de tal descomposici6n es ver elementos, referentes 

a bandas de frecuenclas especrficas. tienen m~s importancla en 

el cc~portamiento de la serie. El análisis espectral se puede 

apllcar a Gna serie indi idual o a varlas series conjuntamente. 

En el caso uniserial, el concepto básico es el del espectro. E~ 

te p la contribuci6n de un elemento, con una frecuencia de-

terminada, en la varianza de la serie, de tal forma que, suman 

du :cs \,ra} es del espectro en todas las frecuencias obtenemos 

la varianza de la-serie. Así, examinando el gráfico del espec-

tro, podemos ver qué elementos pertenecientes a determinadas 

nandas de ~recuencia, afectan más a la varianza de la serie y 

por tanto afectan rn&s a ésta. No obstante, la uti izaci6n del 

análisis espectral en este documento es mínima v el lector que 

no esté familiarizada con el tema puede saltarse las partes del 
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~..:.extc el an5iisis espectral si~ peligro alguno ~e 

la contin~idad del documento. 

?especto de las series de paro registrado, se 

han se~alado desde antiquc grandes inconvenientes. ya que se 

limita a recoger a ~os que se registran como s y no a 

orocoroionar una estimaci6n más adecuada del verdadero paro exis 

3~sterna. En este sentido, la infoITIaci6n s~bre e 

encuesta do poblacl~n activa es, 

lmaCIcr meJor. No onstante, desde el puo 

la osr:odic:dad. trimestral, 

sta as COb,sclón activa es totalmente inscllClsnt C . Pa 

deo s5n de medida 

e: J ¡:!:. .. ,.-, t i.~lúa caTnr.~i..aEd() na 

e sea cosible na~ar un 2S udi sobre =' co~por-

e jerr.pl de J 

tod~vra no ronoce~os el desg~ose ,]CTrE-~qaclo total 

1e ~erodolegra el avance sobre el oare no agrfcola Da 

de 1976 reoresenta una reducción en Jn 

rf:spectc dI l orimer trimestre 

de ese ano. Estas razones nes han llevado a escoger como serie 

~ra este estudio, la de paro registrado. 
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Ir - TENDENCIA EN EL PARO REGISTRI\DO NO p.GRICOLA (PRNA) y EN 

EL PARO REGISTRI\DO TOTAL (PRT) 

Ambas series son no estacionarias en la media. 

Es decir la media de dichas series evoluciona con el tiempo y 

en este caso de una forma creciente, por lo que decimos que 

ambas series tienen una tendencia positiva bastante marcada. 

El car~cter no estacionario de estas series se aprecia simple 

mente ~'iendo el gráfico de las mismas (véase por Gjemplo el 

gr-á.fico 1), Obviamente la. no estacionariedad E.·e 3Lr"ecia tam-

bién en el corre ama y en el espectro. Asf 80 el gráfico 2 

vemos (~U(2 el correlograma del PRNA decae hacia cero muy lelita 

ClDca a~os contribuyen en u 

rianza total, mielitras que tomando desviaciones sohre una ten 

dencia lineal la contribuci6n de esos factores 85 del 15,19 

por ciento. ]qualmente ocurre con el PRT donde esos porcenta-

jes son 96,7 y 11,87 respectivamente. 

La impor~ancia de la tendenci0 es distinta en 

ambas series. Asi, las desviaciones sobre una tendencia polin~ 

mial de se0undo orden tienen una varianza que es 57 por ciento (1) 

de la varianza de la serie orlginal en PRT y s610 del 28 

(*) En la csimación del espectro de la serie original se ha 
utilizaio un programa que previamente corrige la tenden
cia de la serie mediante la aplicación de un filtro auto 
rregresivo (preblanqueo) y posteriormente recolorea los
resultados obtenidos para la serie corregida. El filtro 
autorregresivo lo obtiene mediante una regresi6n por eta 
pas de la serie original con sus retardos. No obstante -
el programa no contiene ningGn test que verifique si la 
serie corregida es estacionaria por lo que las estimacio 
nes espectrales pueden ser inconsiste:rtes ~ Consecuentemen 
te los resultados espectrales de este documento pueden es 
~ar sujetos a errores@ 

(1) Periodo de estimación 1963(XII)-1975(XII). 
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por c:ieDt.:~: en el PRNA. Asfmismo sl tratamos la tendencia 

par medio de un filtro autorregresive ia varianza de la serie 

resldual es el 4.38(~¿r ciente de la oriqlnal en PRT (filtre 
l2 -,~ 

(l - .9~ - ~lL~:J)) Ck *) ~/ sólo del 1,89 FRNA (filtro (1-.96Ll) 

Asimismo. corregidas de tendencia (mét po 1 i. :lorni a 1 alltorre 

c;:::esivcj las series PRT y ?RNA la variabilidad por factores 

pLazo es maycr en PRT que en PRNA. Es decir, el paro 

acr~co a actGa en el agregado aumentando ¡a varianza de ~ste 

:-:.1 d par te 1 .i ce o 

la consideración del 

f.f\F( d 

i\/d:-ne te d.l'5t: 

si no so incluyen las observac 

li eramente lnfe-

si se ajusta una tendencia poiinoml _ de segundo 
) 

gl,:'ad(') J_~=!s cD(-::fici.e;"ltes () ',' y 1:1 -- son pOS.J.t,ii7C',S si. ;~_~e _~ 

obstan"te esto L·~.J.mo si el comlenzo de 

st~ por debajo de la tendencia (19 3) o al nivel 

de es á ) .. 

La ic1,2ntificaci 6n del grade, del 901inornio de 

tiempo tampoco es se~cill . Así en la serie PRT la lncl~s~6n 

de 197 conduce a un polinomio de cuarto orden pero si se ex 

(2) Periodo de estimaci6n 1960(II)-1975(XII 

C**l L es el aperador de retardos tal que cado j veces a 
una varIable la retarda j periodos, L (y~ 

{3 ; 21 vel de signifIcaci6n empleado en este trabaJO es del 

4) P§riodo de estimación 1964(Il-1974(XII). 

[5: Periodo do estl~aci6n 1962(XII)-1975(XII) 
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cl~ve s61~ es sig~ificativa una tendencia de segundo g~ado. En 

la ~?rie PRKA la tendencia polinomial de c~arto orden es sign~ 

va, incluso excluyendo 19 7 5. Para esta serie, el test de 

Sarqan (1964) nos lleva a preferir la te~dencia exponencial ~ 

la pe 2. _-L~Ll(Jrll::_a.l ~ 

En series come PRNA en aJe ade~ás de ~n e~e-

ITl i,:.:-:n t e~dencial contienen un elemento cic1100 es de esperar 

de tiernco en la serie se acabe con 

de grado De IT0y ~ajo. ?o~ otra parte; al ajustar 

_ ser¡~ la varia-

modif qu~ mucho SJ var13 i6n a me 

e 

·,J,á eL 

svi a.ci~)i)E:S -cespr;~ctc) a un p()linc~L:LI:) (~(-:: t:iernDo ele 1 ~ 

hereney" en el campo 

equ. y'¿¡l.ente :11 de correlaci6~ en el 

campe 

recuencia. En el ico J 'leDOS que 

Ja. 15o, de la serie origina con tatas las corregidas 

ia. en ~as frecuencias alrededor de cero (larco pl~ 

En las frecuencias entre 

0 ... 078 Y ¡~j :,:CDr:t-.O plazo) la correlación disminuye con el gr~ 

cerno habrarnos antia Los eso2ctros de 

estas selles se encuentran representados en e ieo 4 v ; don 

de se d~recia la dlsreinuc16r del valor del espectro, en la ban 

CCI~ el <}rado deo: PC),: Jfl()mio", 

,d imnortancia de los componentes de oorto y 

.1_2 ser te se ver en en cuadro l . 
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Largu ":) 1 ¿ ZC) 

y; 

la t2nde~c a fuera del 

'" 1 fi ~;ál 

2:"r eJ per!cd~ muestra! C015lderadc, en 

__ G]() 

1 64(J)-191 (XII~ 

c)e la des-
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III - HETEROSCEDASTICI~AD 

Como se aprecia en el (uá::::":::o 1 la ser:Le PRNA 

~o s6!o tiene una tendencia en su nivel sino tambié~ en su va-

rianZ3, es decir. la serie es heteroscedástica. 

La heteroscedasticidad tiene un efecto conside 

rabl.2 al estimar la tendenoia en el nivel de ~a serie ajustando 

~lr. cor ~rnimos cuadrados ordinarios (MeO) 

En efeoto, cuando lo que está sometido a liD efecto tendencial 

ne es sslamente la media de a serie sino también las des~iacio 

liada de la tendencia en 

estiroaci6n se obtendrfa estableciendo ti 

de fo!rra a9roxl~dda. s rviesen ~ara correqi~ ~ heteroscedasti-

ciJad Gedia~t2 u~a tra~2formaci6n de las ver 

En el case de] paro caLT~0 2spe cn .. :t(~ 21 de-

icha variable por la pOblaci6n actlva s corrl~lese 

la he~erocedasticidad de la serie original. SiG embargo, no es 

asr. Con esta correcci6n !a n~2va serie, porcen~aje del paro 

pero U~ rar~cter ncteroscedastico similar e PRNA. Tenemos pues 

rianza del paro es principalmente, f'C.nci.6n de 

Les de activJ.dad econ{mica y no resulea se~cillo ver c()r~ec 

ci6n de la serie selfa aceptable y corregirfa el efecte heteros 

cedisttco E~ esta situac~6n hemos rec~rrido a experimentar si 

simples transformaciones matemáticas nos serv!an para corregir 

la hetercscedasticidad. Box y Jenkins (19 7 6) pago 328, al tra-

ci6n unipar2m~t~i~a c~e dichos autores proponen a una serie z es: 
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( " ') r 
(\1 O) \ ~ z 

(1) , 10g z ( \ == O) t. 

Se ha experimentada la transformación (1) pa

ra \= 0,5;, 0,25 Y O Y el efecto heteroscedástico continfia pre-

sente e~ todas ellas. Esto parece indicar eue una transformación 

que reduzca adecuadamente la tendencia de la varianza ~ebe ser 

función de más de un parámetro. En tal caso el encontrar la 

transformación adecuada es un proceso bastante y; dado que, 

de t.ra.nsfor 

.m,a:.; lineal presenta graves inconvenientes a la hera de pre 

lsformaciones distintas a (1) 

sacre l~ for~aci6n 

les uti izados en la sección 

te:nf~nl0S 

qt1é \!r:1}.f'r (Iel t\ r21.l"iCc ele. l,::t función de \/erosirn~Lli_t_u.d (Box y Cox 

955 

!\ 1. " G 
!,5 

~l r 25 

o 

j' oara los distintos sen: 

Función de 
",'erosi.rn.i li tud 

1.524 

1~430 

1.610 

Dichos valores indican que, o los supues-

tos del modelo polinomial de 2° grado, ~ = 0,25, es preferible 

a la serie original y tambi~n a las otras dos transformaciones 

eyperimen~adas. No obstante, recordemos que con dicho valor de 

lse adecuadamente la heterocedasticidad. 
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IV LA EST.:;CIONAI.ID}I,D EN EL PR')lA 

La estacior~aIidacl e.n la serie PRNA no es rnuy 

marcada. As~ en el ico 4 se oLserva que en las frecuencias 

estacionales no se aprecian apenas picos en el esoectro. En el 

gr f1:0 S se ve claramente que la variación estacional se debe 

prinripalmente a fa~tores co~ periodicidad de 12 meses. Para 

100 6 se pTesenta 

s 
y .. J 1 

" 1 s 
,. \ 

,:: , pdl.'~) L~E.~qj"2t.ra(:',) é:.:'} la co:nstL'uccJ_ón _ PP.C í ':".1') 

deses~aciona'jzaci6n introc1U 

c:3.(},:" 

trO:3 d 

lo~:; '! coherenc.Le~!l 

PRNAD2 respecti amen~e en la banda de fre 

cuenClas alrededor de 6 (periodicidad de doce meses) es muy 

ndo ~U2 esta variaci6~ estacional - eue come hemos 

desestac~ona]izadas las d~n0RiDaremos F~ID. 
PRC~ respeet~v2mente. 

PR~ADl ~e ¿a~ ues estimacio 
~es ob~ nicles par~iI de estim3ciones ~e les espectros y 
eros -eSc2ctros ~tl¡i¿ando JD3 ,rentana de Parze~ con 24 y 
,o) r:-{:r·~I::~s .r2~::;pectí~/a:nent:e <> 
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(2) Serie desestdcionalizdda (por total) con filtro (l - O,973L) 

(3) Serie desestacionalizada por componentes con filtrc) (1 - O~974L) 

(1) 

o~ 

. 
V (3) 

n 
-2 

'\ 
\ 

\ ----- \ . . -.......... \ 

0""0 

1,5 

.~ 
o'" 

,j .'" 

1T 

1,2 



12 

dicho antes es la princ 1 - ha sido corregida. Igúalmente el 

valo:c del 1'coherency,j descieDde tóntbiéll eL las otras frecuencias 

estacionales. No cbstante el "cchrency" no es suficientemente al 

tc para el resto de las frecuencias excepto en las proximidades 

de cero, lo que evidencia las perturbaciones introducidas por 

el procedimiento de ajuste. Esta es cierto tanto para PRNADl ca 

mo para PRNAD2 por lo que es diffcil elegir entre ambas. Para 

realizar esta elección habrá que tener presente que para las 

fr2cuencias entre Q y r/3 radianes sus espectros son muy simi-

-" ,,..J _ 
. <'. ":::::"- -'-

(?-:1. consecuE:~j,·ticl_ tarr,b;~ én le; son Sl¡S li c·:=-;her·e!1ci es "J c:on 

¡die tes a fdotares con periolicidad de 4 

cDntrar:Lo ~ 

~e wis im~orta te 

" -- !f . ..1 

2 rneses 

T,' / 1. ¡ 2 

esestacio~alizaC15n. 

ieo 7 nos da los "ca 

he oe PRI, PRC. PRS del F~>dr() re(?}ist:-C6.C"10 dql-.íco.J.a (PR..t\.) 

tes series desestacionalizadas. En él se 

apr~Cla que el procesa de desestacionalizaei6n es bastante 00-

rrec~n para PRS pero no lo es para las tres restantes. En el 

los cr)rre s y espectros referentes 

¿ i-'}{::i. ( ?RC 1< PPS v PE.A V sus vers.iones ajustadas de varfaci.6n 
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El objetivo de este apartado es identificar 

(1 - ,L .- 1 e d ~)dpRNA*= ) (1 _. L -')1 ( 1 -
PI 

. - , 

" T "":] "; 
G.+- 2) 

ql 
, 

i6n aleatoria y PRNA* 

5. seu 

E':St.lldi de la tendencia parecia mejor que la 

El perrada ~uestral utilizado 

.1.- TD?N~IfICACION 

El prImer paso en la ide~tlficaci6n es obtener 

de PRNA* eue sea estacionaria. Box y Jenkins 

(15 ~l ~ropone. para elle examinar los corre aFIas., A:lderSCTl 

(1 61 sugiere tambi6n examinar las varianzas de PRNA* y de sus 

distintas diferenciaciones para ver en cuál de ellas 

za 2S menor y tomar dicha transformación como la 

es ~::' i.qtl:i ei.l te" 2t ~¡l'l.:i serie deterrC'll.nada nr inc i oa _LIfl(~n te 
~. - por 

una tendencia f(t una 

f (ti + 
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si f(t) es un polinomio de orden n, tenemos que (1-L)n+l f (t)=O . 

.... ,n-l, vendrá 

dDmi~ada por la tendencia e irá disminuyendo a medida que aume~ 

ta el grado de diferenciaci6n (j). Sin embargo para j~ n la va 

rld~za de Zt viene determinada por la de (l-Llja t y esta varian 

2;3 aUTIlent.a '~on ei g2':ado eJe dlferenciación, según la f6rITIu1a (ve 

a;:::e 2\nderson (1971.> p secci.6n 3~4) ~ 

~ecesdrio para cc~vertir en estacionaria ia 

En i31 hemos supuesto un polinomio te~poral de 

orden r que se aplica a toda la muestra. En muchos casos es más 

reaL supuner que un polinomio de grado n es válido para los sub 

de la muestra pero no es necesariamente el mismo. En 
r, : _ T,., '1 ,1 +- j" " ' 'á·' t' ta~ caso _ ... Zt _sn'ra una meala que varlar con e~ lempo y 

obviamente para :a estacionalidad necesitaremos j=n+l. Por ello, 

en Ja p~á~ticd, conviene examinar tambi€n si la media de la se 

g~d para j=n pero con una media significativa, mientras que pa 

vendr& JtilizdY j=n+l, a no ser que una quasidiferencia de la 
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En e cnadro ¿ se prSSE~nt:3.:r~ ias desviacio::J.es típicas 

PENiV 
PHNA 

(4 ) 

DE PENA* 

? R~~A 2 EGUrr 4 

CU1\DRO 2 

',: 

¡ 
<. i 

Sn cuadra 2 s ODserva que tanto para ?RNA como p~ 

"'Ü y el va-

laS ~as (t=media/desviaci6n tfplca de la media) 

0,)9. Por otra parte las varianzas para d=l 

~ eue le siguen anvalor, con coeficientes t infe-
(...- ~:' ,S). Por ello ser~ conveniente contrastar 

ia ~jp~tesis de g~e la estacionariedad se loqra en d=l. Bajo 

6¡ propone un 

esis" Apl~ 

s lleva a rechazar d=l en favor de d=2. 

s muestrales, co~o 1969(I)-1976(X) 
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d=¿ ,'x/ Con ~recuenc.ia 

par d~ valores para y d] Slno a dos tres de el!os. En 

r':(j.e¿;t·1:~'O ''::;é-::'SC.' ~to:::: :·;3.l':·~~S (~;2 O':r (:';1) '.1 Güi2:ás (1:1) cCD.\:'endrá 

~_ m§todo de Box-Jenkins ,,37ti) para identificar d y 

J si de S~B respectivas diferenciaciones pa 

~ s. En n~estro caso 

11- 1.1 

a se re es no estacionaria en el oomponente 

2staoio~aJ .. Tam~ooo decaen hacia cero suficientemente r&pi-

q;JiZ,3.s el de 

al de una 

A la vi3~a de estes c.orrelogramas los valo 

sao (2,1' y qui2~s :1,1) 
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V.2- SSTIMACrOK y PREDICCION 

ndentificados s, d y d l tenemos que pasar a 

id2ntifi~ar , q en hase al eorrelograma y corre 10-

~ . , . r! P I 1 - 1.1 (1.- L 12 " P RNA * 0.1. parCJ.ffiOS ~_ ._ ..." ~ _ 

indj~a la pr2sencia de un proceso AR regular que de acuerdo 

c] co~relcqr2rna parcial (gráfico ID-A) se puede identifi 

e J id2Y1 ~icar inicialmente como ~n 

~on el~o el modele inicia.l sería 

,L ( 5) 

" ~II 

=G~-l ',-<"'lO), 3=0,22(2,4 

-, -', 
,(.,¿ )' ,47 l. Las ra~ces com~le~as generan 

~I ccmportami2Pto tist5rlCo de la se 

", 
,--,.-

" ~) ¿ ,-'1 ~_,~; t ~.l(;ltcI~:: :::21:2 úbse-:-ve. qG2 e~L COP"lr:>r:.ineE·te 

~e ~236 u es~imar e modelo 

( 1- (7 ) 

alor de J.92 que DO era significat! 

31. Dues se a estimar el modelo 
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= O,8~(29 2\; el error est§ndar de los residuos fué 0,02878 
i.¿ 

En base al corTelograma de los residuos na se rec~aza la hip~ 

tesis de r~ido blanco tanto en base a las ~st t cara cada re-

tardo camo en ~ase al test Bax-Pierce sobre los retardos 12, 

24 Y 36, gJe toma los valores 20,S; Y 30 3 respectiva-

rne~te. Para validar definitivamente el modelo (6) se estimó 

el siguiente modelo m~s amplia; 

T ~~ 4. 

"'\ ,....,L< 
... L':' 

,~ übservó que el pOllnomro 

',,:,-,;L 
,., ) 

¡-

(8 ) 

(2) gerera U~ cr-

( q 

elos ~rnnenta¿os se reestrmaron extendiendo el 

p2~.]~D ~uc5t~al hasta fu~ ta~bién el mode 

( 1 .- L) ¿, ( 1 .- L: 2 ) P ':~N A *:-:=; ( 1 ~ .. O 'i'::; L ", 

(lJ:4; 

¡C1752 24 
36 

( 10) 

SiS 

24 1"7 

las ~0rre¡aclonss entre los coeficientes todas fueron in ferio 

óe J,8 a~os. Les re5id~os de este nadela se dan 

2~ el gr§flco 13. 

t: 
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Respecto a las propiedades predictivas del ~odelo te

nemos Gue el error est~ndar en la predicci6n de un perfodo h~ 
cia delante es de 2,75 % pero este error aumenta r~pidamente 

a medida que aumenta el nGmero de perradas por delante a pre-

decir. En el cuadro 3 se dan estos errores e y se obser 

va que para predicciones de tres intervalos por delante es del 

6.3 % Y para seis de 12,33%. Tenemos pues que el modelo puede 

ser adecuado para predecir hasta tres periodos por delante. 

menas adecuado para predicciones hasta cinco meses por delante 

totalmente inadecuado cara predicciones de mayor horizonte .. 

1 

5 

PERIODOS POR DE~AN~E 

75 

,52 

ti , 31 

10:21 

J2,33 15 

1. / 30 

1. l' 6C 

El modelo se muestra tambi§n inadecuado para j,r 

los puntos de cambio en los ciclos. Asi, por ejemplo, 3i nos 

colOCillTIOS en diciembre de 1971 momento en que el paro estg 

llegando al valor máximo del ciclo, y utilizarnos el mo¿alo p~ 

ra predecir hasta septiembre de 1972. observamos en el i-

co que el modelo no capta La caida. Por el oontrarie, si nos 

situanos en diciembre de 1972 (en pleno descenso del ~aro) 

v utilizarnos el modelo para ir todo el afio :973, vemos 

ej. ieci6n bastante a)ust~ 
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da. Esto indica que el comportamiento c1clico del paro viene 

determinado por otras variables que habría de tener en cuen

ta. La concl,lsi6n de todo esto es que un modelo ARIl1A es po

co GtiJ para predecir el paro y que debe pasarse a considerar 

modelos con funciones de transferencia que recojan las prin

cipales variables explicativas de éste. 

Pasemos a comparar los resultados del modelo (10) con 

U~ ~odelo de regresi6n para el paro no agrícola estimado en 

ES?3Sa (1 7 ). En dicho trabaJo se propone el siguiente mode-

lo trimestral (con varlables desestacionalizadas) 

1,48 

interior bruto no agrícola 

es el salario real para esos sectores 
v ~l aSterlSCO indica loga~itmos 

\/¿lrn03 :_}lle el er:;:-or en la predicc.i.ón de PRNAT un tr.1_--

rnestce por Jeiante es de 3,6 ~. Para comparar esta error con 

en la predicci6n de la media trimestral con el modelo (10). 

~ara ello hay que predecir tres periodos por delante con el 

madelo (1 Y obte~er su media. La varianza de esta media 

será 

) +\/ar ( ) +'\lar ( 

iór¡ J perlodos por delante de PRNA 

con el ~odelo (10) 
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Para calcular los valores de los componentes de la 

f6rmula ~2)necesitamos conocer los valores de los coeficien 

tes ~j' que son los coeficientes que se obtienen a partir 

del modelo (10) expresado PRNJl. * de la forma 

estos coeficientes se dan en la columna 3 del cuadro 3. 

Las f6rmulas para calcular los distintos componentes 

de (12) se dan en Box-Jenkins (1976), capítulo 5. Aplicándo

las obtenernos: 

Así 

Var (PRNA,) 
¿ 

=2'1 695 

COy (PRNl"2' PRNA3 ) 

Var(PRNA)= 1/9(1+2,695+5,268+2,6+3,2+6,76) 

2,39 x 0,000757 = 0,001809 

Así el error estandar en la predicci6n de PRNA con 

(10) es del 4,25 %. que es ligeramente superior al 3,6 que 

se obtiene con el modelo de regresi6n mencionado. 
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CORRFLOGRA .. '1A DEL PARO REGISTRADO EN LOS SERVICIOS (PRS) 

(1) Serie or'iginal 

(2) Ser1~ d",ge-stac!anal1'Zada iPRSD) 

(3) (1 = .959"r.)PRS 

(4) a - .95SL)PRSD 
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